Rozdéleni osob na zakladeé temné triady

Teoretické pozadi

Soucasti temné triddy jsou tri uzce souvisejici, ale nezavislé osobnostni rysy, které
maji vSechny ponékud zlovolnou konotaci. Témito tfemi rysy jsou machiavelismus
(manipulativni postoj), narcismus (nadmérna sebelaska) a psychopatie (nedostatek

empatie) (Furnham, Richards, & Paulhus, 2013).

Jones a Paulhus (2014) piedstavili metodu Short Dark Triad (SD3). Tato metoda je
teprve druhou, ktera hodnoti tyto tifi konstrukty zaroven. Tradi¢né by temna triada
hodnocena tiemi riiznymi testy, z nichz kazdy byl vyvinut samostatné, coz ztéZovalo cely

proces hodnoceni.

V této zpravé se pokusime o rozdéleni respondentd, ktefi vyplnili tento dotaznik,
do shluki na zakladé hrubych skérii jednotlivych subskal SD3 machiavelismu, narcismu

a psychopatie. 1
Data

Data set obsahuje otazky, odpovédi a metadata shromazdéna z Short Dark Triad
Surveys o rozsahu 18 192 pozorovani. Z tohoto enormniho poctu jsem se pro didaktické

Ucely této zpravy rozhodla vyuZit pouze 1500 pozorovani.
Shlukova analyza

Pro Kklasifikaci respondentli na zakladé tii charakteristik do skupin budou pouZity
metody shlukové analyzy (cluster analysis). Termin "shlukova analyza" zahrnuje Sirokou
rodinu metod, z nichZ pro tuto analyzu budeme konkrétné vyuZivat hierarchickou
shlukovou analyzu a metodu K-primért. Shluk (neboli klaster) je soubor pozorovani,
ktera jsou si néjakym zpisobem blizka. V dvojrozmérném prostoru na malém poctu dat
jsme schopni tyto shluky definovat pouhym pohledem (viz obr.1). Pokud jako v naSem
pripadé mame velké mnoZstvi pozorovani ve vice rozmérech (vice nez tii rozméry si ani

nejsme schopni predstavit) musime se spolehnout na statistické vypocty.

" Data a dals$i informace o této zpraveé jsou dostupné na adrese https://dostal.vyzkum-
psychologie.cz/stat4?i=206.



https://dostal.vyzkum-psychologie.cz/stat4?i=206
https://dostal.vyzkum-psychologie.cz/stat4?i=206

Obr. 1: Intuitivni rozdéleni dat do dvou shluki.
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Pozn.: Jednd se o data simulovand cisté pro ucely tohoto grafu.

Hierarchicka shlukova analyza

Vzhledem k vypocetni ndro¢nosti metody (zejména Wardovy hierarchické shlukové
analyzy) jsem se rozhodla zredukovat data z plivodnich vice nez 18 tisic odpovédi

respondentd na 1500.

Jako prvni bylo tieba stanovit optimalni pocet klasterti k ¢emuz je nejvhodnéjsi
vyuzit hierarchické shlukové analyzy. Ta na rozdil od metody K-primeéri pracuje s
kazdym pozorovanim jako se samostatnym shlukem a postupné je spojuje na zakladé
euklidovské vzdalenosti. Rozdilem mezi jednotlivymi variantami této metody je zpiisob,
jakym je vzdalenost mérena. Nejjednodussi typy méri vzdalenost mezi shluky na zakladé

nejblizsich, ¢i nejvzdalenéjsich bodi v klasteru.

Statisticky nejpresnéjsi a v této zpravé pouzita je Wardova metoda. V této metodé
je méreni vzdalenosti zaloZeno na minimalizaci souctu kvadratickych odchylek v kazdém
dal$im spojovani shlukli. Takto vznikaji velmi homogenni shluky s vysokou vnitini

konzistenci.

Na zakladé tohoto spojovani postupné vznika stromovy graf - dendrogram, kde na
ose kde na ose Y mizeme vidét postupné se shlukujici pripady a na ose X vzdalenost v

jaké ke spoji doslo.



Obr. 2 - Stromovy graf hierarchické shlukové analyzy
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Vznikly dendrogram ndm ukazuje postupné spojovani a zvétSovani shluki. Z grafu
miiZzeme také odhadnout, na kolik klastrii je vhodné skupinu rozdélit. Vertikalni barevné
linky na grafu ukazuji moznosti rozdéleni na ¢tyti skupiny (Cervena linie), tfi skupiny
(zelend line), nebo dvé skupiny (fialova linie). Jako nejvhodnéjsi se jevi rozdéleni do tri

klastri. Tato varianta byla dale prozkouméana pomoci metody k-praméri.

Metoda K-prameéra

Metoda k-primért funguje tak, Ze se na pocatku urci pocet shluki, do kterych se
data budou rozdélovat. Poté se nahodné vybere K centroidi, jejichZ pocet reprezentuje
pocet vyslednych shlukii. Tyto centroidy mohou byt umistény nahodné nebo pomoci
urcitého algoritmu. Data jsou poté prifazena ke shlukim na zakladé nejmensi
vzdalenosti k centroidu kazdého shluku. Po prifazeni vSech dat se vypocitd novy
centroid kazdého shluku jako pramér vsech prirazenych dat. Tento proces se opakuje,
dokud se pozice centroidi neustdli. Z popisu tedy jasné vyplyva, Ze pro pouziti této

metody jiZ musime znat optimalni pocet klastert.



Po zvoleni idedlniho poctu shlukii v predchozi ¢asti byla tedy vyuzita metoda k-
priumérl, kde byl stanoven pocet centroidii na tri. Takto bylo tedy rozdéleno 1500
respondentd na tfi klastry. Tyto klastry budou dale oznacovany jako A (n=315),
B(n=299) a C(n=886). V tabulce 1 Ize vidét vysledky analyzy rozptylu klastrii, na kterych
miiZeme pozorovat, Ze se odpovédi skupin signifikantné 1isi ve vSech trech aspektech

temné triady.

Tab.1: Analyza rozptylu klastrii

Proménna ] Between \ Df \ Within \ df \ F \ signif. \
Machiavelismus ‘ 59499,14 2 17161,65 1497 2595,037 0,00

Narcismus | 6543,28 2 19133,72 1497 255,969 0,00

Psychopatie | 32961,66 2 18657,53 1497 | 1322,351 0,00

Na nasledujicim grafu miiZeme pozorovat primérné hodnoty v jednotlivych
klastrech. Je zjevné, Ze se Klastry rozvrstvily do tfi rovin hodnot. Kdy nejobsahlejsi klastr

C ma nejvyssi primérné hodnoty ve vSech Skalach. V klastru A se naopak nachazeji

vV

nimi. Nejvétsi rozdily mezi klastry jsou zjevné u skaly machiavelismu a nejmensi naopak
u Skaly narcismu.
Obr.3: Graf priitmérnych skérti jednotlivych klastri
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Metoda shlukové analyzy ndm nabizi také moZnost modelovat klastery na zakladé
nékterych jejich reprezentantli. Vtabulce 2 jsou zndzornéni nejvice a nejméné
reprezentativni pozorovani kazdého shluku. Reprezentativnost kazdého pozorovani je
hodnocena dle jeho euklidovské vzdalenosti k centroidu kazdého klasteru. Cim mensi je
ona vzdalenost tim spiSe se jedna o ,primérného” ¢lena shluku. Nejvétsi vzdalenost ndm
naopak ukazuje ¢lena shluku, ktery je sice velmi vzdalen od svého centroidu, ale i tak jej

lépe vystihuji charakteristiky prirazeného shluku neZz shluku jiného.

Tab.2: Nejvice a nejméné reprezentativni respondent z kazdého klastru

Klastr A Klastr B Klastr C
Respondent 158 70 1019 114 431 981
Vzdalenost 0,097 8,332 0,207 8,402 0,260 11,578
Machavelismus 23 15 27 36 40 36
Narcismus 24 26 27 13 30 36
Psychopatie 20 18 28 29 33 29

Zaveér

Diky metoddm shlukové analyzy (metody K-priiméru a Wardovy hierarchické
shlukové analyzy) jsme dospéli krozvrstveni osob na tfi klastry, které se od sebe
statisticky vyznamné odliSuji ve vSech trech sledovanych subskalach.

Tyto shluky by bylo mozné dale podrobnéji popisovat a porovnavat mezi sebou,

piipadné zjistit, zda se respondenti signifikantné odliSuji i v jinych charakteristikach.
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